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Contexto

Com o surgimento de novas tecnologias e grandes avancos na geracdo €
armazenamento de dados, cresce progressivamente o interesse em extrair insights e
informagdes valiosas da grande massa de dados gerados. A aprendizagem de maquina vem
ganhando massivo interesse desde entdo, vista a grande capacidade da 4rea em abranger
varias técnicas capazes de extrair alguma informacao valiosa para quem possui os dados.

O problema da classificagao de multiplas classes ¢ um problema chave da area, visto
que ¢ bastante aplicado em toda a industria, seja para prever fraudes, prever o tipo de um
determinado cliente uma vez que o mesmo acione o seguro, dentre os mais diversos casos.
Para isso, utiliza-se normalmente técnicas do estado da arte como One-vs-One e
One-vs-Rest.(Bishop, 2006) Porém, recentemente surgiram estudos de algoritmos de
esquematizacdo de classificadores binarios baseados (Fei & Liu, 2006) em estruturas de
dados, tal qual um grafo ou uma arvore(Fernandéz, Barrachena, Bustince & Herrera, 2012).
Isso permitiu que esquemas mais eficientes pudessem ser gerados, usando menos
classificadores com perda minima de desempenho.



Resumo

Consequente de diversos estudos sugerindo-a como técnica padrdo para problemas de
multiplas classes, vistas a performance e complexidade da mesma comparada a abordagens
nativas do proprio classificador, a binarizagdo vem sendo bastante abordada por
pesquisadores da area nos ultimos anos.

Este trabalho propde a arvore de decomposi¢do binaria como uma nova técnica de
binarizacdo, além de comparar a performance da mesma com técnicas do estado da arte desse
problema. A arvore consiste em uma esquematizar o problema com base no dendrograma do
agrupamento aglomerativo(Duda, Hart & Stork, 1995), fazendo com que o esquema consista
em N-1 classificadores bindrios treinados, onde N ¢ o niimero de classes, ao passo que
n(n—l)

2

One-vs-One e One-vs-All consistem em e N classificadores binarios, respectivamente.

Para isso, serd feito um estudo das técnicas, e aplicagdo das mesmas sobre as bases de
dados:
abalone: https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/Abalone
® absenteeism: https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/Absenteeism+at+work
wholesale customers:
https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/\Wholesale+customers
iris: https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/Iris

covertype: https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/Covertype

seeds: https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/seeds

leaf: https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/L eaf

wine: https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/\Wine

image segmentation:
https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/Image+Segmentation

e multiple features: https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/Multiple+Features

visando analisar cada caso detalhadamente.
Este trabalho também toma como objetivo, de forma extra curricular, a escrita de um
artigo analisando o desempenho do algoritmo, bem como comparando-o com outras técnicas.
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