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Resumo

Este trabalho tem como principal objetivo prever a alta volatilidade presente nos
precos das criptomoedas levando em consideragdo as diferengas entre moedas
tradicionais e moedas virtuais. Uma das principais diferencas é que o ltimo se trata de
um mercado altamente especulativo [1], onde a confianga geral da populagdo pode
aumentar, trazendo novos usudrios e consequentemente elevando o preco, ou diminuir,
fazendo com que usudrios tornem-se descrentes do projeto levando a uma queda no

preco.

Sendo assim, a ideia do projeto aqui proposto € verificar se a especulagéo -
gerada por entusiastas e usudrios sobre a utilidade em potencial dos projetos - traz, de
fato, melhorias na previsdo. Mais especificamente, serd utilizada a polaridade dos

sentimentos do publico como forma de prever o valor associado a especulagéo.




Contexto

Grande parte das criptomoedas existentes se caracterizam principalmente pelo fato de
garantirem confiabilidade criptogréafica sem a necessidade de uma autoridade central [2]. Isso
acarreta em diversas implicagdes. Majoritariamente, na ideologia por trds da criagdo de cada
moeda, em seu impacto sécio-cultural e na sua precificacdo. Esta tltima que também é
fortemente influenciada pelo estdgio de desenvolvimento atual das criptomoedas. Nem
mesmo as principais moedas virtuais existentes hoje conseguiram provar totalmente sua
utilidade, entretanto, o que temos é a utilidade em potencial dos projetos, o que torna o

mercado das criptomoedas altamente especulativo e menos inteligivel.

O principal objetivo do Bitcoin, criptomoeda nimero 1 no mercado, € se tornar uma
moeda do dia-a-dia, facilitando pagamentos entre usudrios, garantindo protecdo contra
fraudes com transagdes irreversiveis e criptograficamente seguras [3, 4]. Porém, conforme o
volume de transacGes na rede Bitcoin aumenta, os usudrios que optam por usar tal meio de
pagamento sofrem com altas taxas de transagdo, conforme pode ser verificado na Figura 1 e
Figura 2. Chegando a atingir, em dezembro de 2017, o pico histérico de 0,0039 BTC, que na
época era equivalente a aproximadamente 54 ddlares, tornando impossivel a utilizagdo da

moeda para pequenos pagamentos.

Taxa por Transagao em BTC
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Figura 1 - No gréfico superior temos o valor, em BTC, da taxa por transacdo didria média (em azul) e sua
suavizacdo obtida pela técnica de médias méveis (em vermelho). J4 no grifico inferior encontramos a
quantidade de transagdes confirmadas por dia e sua respectiva suavizagdo também obtida pela técnica de médias
méveis. Ambas as séries abrangem um periodo de 1 ano, 365 dias, come¢ando em 23-08-2017 e terminando no
dia 22-08-2018. Vale também notar que a janela utilizada em ambas médias méveis foi de 7 dias.




Correlograma das séries reais
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Figura 2 - Acima, temos a andlise de autocorrelagio realizada na série temporal resultante da diferenca entre o
z-score das séries reais que representam a taxa por transagiio e quantidade de transagdes confirmadas, assim
como descritas na Figura 1. Pode-se perceber que existe uma correlagdio entre as séries em questio, dado que,
até o lag 8, todos os pontos ultrapassaram o intervalo de confianga. Adicionalmente podemos perceber que tal
correlagdio ocorre apenas ne componente de tendéncia da quantidade de transages confirmadas, visto que ainda
€ possivel perceber, no correlograma, a existéncia de sazonalidade com pouca indicacfo de tendéncia

Esse mercado abre portas para que estudos sobre a previsio dos pregos e nimero de
transagdes sejam feitos. Na verdade estudos desse tipo ja sdo amplamente realizados e
formam uma &rea inteira em aprendizagem de mdquina, chamada de previsio de séries
temporais (Time series forecasting, em inglés). De forma geral, podemos dividir os problemas
nessa area em dois grupos, os que envolvem séries temporais univariadas, onde a tnica
informagdo conhecida (ou utilizada pelo problema) sdo os valores da prépria série: E os que
envolvem séries multivariadas, onde diversas informacdes sdo conhecidas para o mesmo
instante de tempo. Uma outra forma de entender o tdltimo grupo, é pensar em duas ou mais

séries temporais sendo utilizadas para prever uma série em especifico.

Porém, pelo grau de inteligibilidade do mercado, é suposto que para melhor prever as
flutuagdes nos pregos e transagdes das criptomoedas € necessdrio levar em conta a opinido
pablica [5, 6, 7], com o objetivo de prever o valor associado a utilidade em potencial
(especulagdo). O que torna o alvo do trabalho corrente em um problema de previsdo com
séries multivariadas. Entretanto, o uso de miiltiplas séries ndo é obrigatério para que a

previsdo seja feita, na realidade, estudos ja realizados mostram que é possivel prever a

movimentacdo utilizando apenas dados histéricos dos pregos das criptomoedas [8].
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